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Appendix A

Table A.1: Sample TU-HSA dataset

Review Polarity

मैकॉय ने अपने दूसरे ओवर की पहली गेंद पर टीम इंडिया को एकऔर

झटका दिया और 6 गेंद पर 11 रन बनाकर खेल रहे सूर्यकुमार यादव

को भी आउट कर दिया।

-1

भारत को यह मुकाबला 1-3 से हारना पड़ा|

-1

इस के बाद भारत की उम्मीदें टूट गई हैं।

-1

इस बार की हार उसकी पहली गेंद पर रन की संभावनाएं लगभग खत्म

हो गई हैं।

-1

यह साफ़ हो चुका है कि भारत को काफ़ी मेहनत के साथ हाल में जीतना

होगा।

1
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